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Table4.1 OOOOOOO

ERERE

100 | 300 | 500 | 800 | 1000| 1500| 2000

0 ||0.64| 0.63| 0.64| 0.66| 0.63 | 0.64 | 0.64

1 | 0.66|0.64| 0.63]|0.64| 0.64 | 0.65| 0.63

10 || 0.69| 0.69| 0.65| 0.67| 0.66 | 0.65 | 0.63

100} 0.70| 0.68| 0.68| 0.67| 0.67 | 0.65 | 0.65

200 0.68| 0.70| 0.68| 0.66| 0.68 | 0.65 | 0.64
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Table4.2 OOOCOOOOOO

0o
! 100 | 300 | 500 | 800 | 1000| 1500| 2000
O || 0.64| 0.63| 0.64| 0.66| 0.63 | 0.64 | 0.64
1 ||0.66|0.64| 0.63| 0.64| 0.64 | 0.65| 0.63
map | 10 || 0.69| 0.69| 0.65| 0.67| 0.66 | 0.65 | 0.63
100 0.70| 0.68| 0.68| 0.67 | 0.67 | 0.65 | 0.65
200| 0.68| 0.70| 0.68| 0.66| 0.68 | 0.65| 0.64
0 || 0.64|0.66|0.66| 0.63| 0.62| 0.63| 0.59
1 ||0.65]|0.66| 0.64| 0.64| 0.64 | 0.64 | 0.61
bgmap| 10 || 0.69| 0.69| 0.66| 0.66| 0.66 | 0.65 | 0.61
100 0.69| 0.67| 0.66| 0.67| 0.64 | 0.62 | 0.63
200| 0.68| 0.66| 0.65| 0.65| 0.61 | 0.64 | 0.61
Table4.3 OOOOOO0O
oo
: 100 | 300 | 500 | 800 | 1000| 1500| 2000
1 | 0.66| 0.64| 0.63|0.64| 0.64 | 0.65| 0.63
10 | 0.69| 0.69| 0.65| 0.67| 0.66 | 0.65 | 0.63
map>;
100 0.70| 0.68| 0.68| 0.67| 0.67 | 0.65 | 0.65
200 0.68| 0.70| 0.68| 0.66| 0.68 | 0.65 | 0.64
1 || 0.63]|0.63| 0.63|0.65| 0.63 | 0.64 | 0.63
10 | 0.67| 0.64| 0.64| 0.64| 0.63 | 0.65| 0.62
map>yy
100 0.68| 0.68| 0.68| 0.66| 0.65 | 0.65 | 0.63
200 0.68| 0.69| 0.68| 0.67| 0.65| 0.66 | 0.64
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